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Factores técnicos que alimentan una
metodologia de gestion de riesgos de lavado
de activos y financiacion del terrorismo (LA/FT)
(scoring, segmentacion e integracion de los
modelos estadisticos)
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* No se puede medir lo intangible (riesgo)
* El impacto se puede medir (S)
* La probabilidad se puede medir
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Severity A Categories
. Not acceptable
Extensive ALARP
Acceptable
Major
Medium
Minor
No impact
e
Highly Unlikely Possible Likely Very likely
unlikely
Probability
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Registro de
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SARLAFT practico
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Grafico 12. Requisitos legales y de calidad de la Segmentacion
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Riesgo
Medios para
Personas Operaciones pa
interaccién
Elementos naturaleso | legalmente Zonas
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Grafico 13. Fases del Modelo del Proceso de CRISP-DM

Analisis del P [ Analisis de |
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Fuente: http://www.crisp-dm.org/Process/index.htm
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Grafico 14. Metodologia aparece en la obra de Picdn, Varela y Lévy

I' 1. Fase Exploratoria

2. Seleccion de las Bases de Segmentacion
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en el paso 5
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3. Seleccidn de los Descriptores

4. Diseno de Investigacion
(Seleccidn de la muestra y recogida de datos) |

| 9. Formacion de los Segmentos

Modelo a priori Modelo post hoc
Clasificando a los Mediante una técnica
sujetos en las cate-  conglomerativa

gorias

. Establecimiento de sus Perfiles

Fuente: Segmentacion Prentice Hallon de Mercados . h
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Grafico 15. Analisis de conglomerados o cluster
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Grafico 16. Arboles de dasificacion o de decision
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Grafico 17. Técnicas de segmentacion
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Grafico 53. Riesgos de los eventos

Riesgo de Riesgo
Entidad Clientes
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Grafico 5. Factores de riesgo como partes constitutivas de la operacion

) Productos
Lsuarios

HEeAESE

Canales Jurisdicciones

Clientes/ b

OPERACION ===

infolaft’



A ER




	Diapositiva 1: COPLAFT 2° Congreso Latinoamericano de prevención del lavado de activos y financiación del terrorismo
	Diapositiva 2
	Diapositiva 3: https://www.extractable.com/insights/overcoming-survivorship-bias-in-data-driven-experience-design/
	Diapositiva 4
	Diapositiva 5
	Diapositiva 6
	Diapositiva 7
	Diapositiva 8
	Diapositiva 9
	Diapositiva 10
	Diapositiva 11
	Diapositiva 12
	Diapositiva 13
	Diapositiva 14
	Diapositiva 15
	Diapositiva 16
	Diapositiva 17: ¿Sabemos el costo de un error?
	Diapositiva 18
	Diapositiva 19
	Diapositiva 20
	Diapositiva 21
	Diapositiva 22
	Diapositiva 23: A mayor riesgo…mayor control…
	Diapositiva 24
	Diapositiva 25
	Diapositiva 26: https://www.extractable.com/insights/overcoming-survivorship-bias-in-data-driven-experience-design/
	Diapositiva 27
	Diapositiva 28
	Diapositiva 29: Registro de eventos
	Diapositiva 30
	Diapositiva 31
	Diapositiva 32
	Diapositiva 33: Gráfico 14. Metodología aparece en la obra de Picón, Varela y Lévy
	Diapositiva 34
	Diapositiva 35
	Diapositiva 36
	Diapositiva 37
	Diapositiva 38
	Diapositiva 39: Gracias

